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Automatisierte Gesichtserkennung am Berliner 

Bahnhof Südkreuz

(Bundeskriminalamt, 2008)

In 2008
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Automatisierte Gesichtserkennung in 2008

Hierarchical decomposition
(Ullman, 2007)

Elastic bunch graph matching
(Wiskott et al.,1997)

Sparse representation
(Yang et al. 2007)
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... wobei nur zwischen bekannten 
Identitäten unterschieden wird

• bedingte Wahrscheinlichkeiten
• Faktorisieren über identitätstypische 

Merkmalen (Augensabstand,…)

• Lassen sich aus einer geringen Anzahl an 

Beobachtungen schätzen

(Generalisierung)

• Vorhersage anhand einer 

Partitionierung des Merkmalsraums

... wobei bekannte von unbekannten 
Identitäten unterschieden werden

• Einzelne Punktmassen
• Individuen sind Stichproben aus einer 

Grundgesamtheit

• Ziel ist eine hohe Selektivität gegenüber 

der Gasamtbevölkerung

Herausforderungen in der Gesichtserkennung

Für eine Beobachtung x weise eine Identität y zu...

• Identität als einzigartige Gesamtheit

(Stollhoff, 2010)
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Entwicklung der automatisierten 

Gesichtserkennung

(Liu et al., 2018)

Performance on LFW dataset
FaceNet

(Schroff et al. 2015)

7.5 M parameters to 

map 224x224 image to

128 dim embedding spaceinception layer

(Szegedy et al., 2015) 6



Automatisierte Gesichtserkennung am Berliner 

Bahnhof Südkreuz

(Bundeskriminalamt, 2008)

In 2008 In 2018

(Bundespolizeipräsidium, 2018) 7



Datenschutz und Datensparsamkeit als zentrale 

Herausforderungen der automatisierten Gesichtserkennung

• Großflächiger Einsatz automatisierter Gesichtserkennung wird zunehmend 

kritisch hinterfragt, insbesondere zentralisierte Lösungen mit

• umfassender Videoüberwachung

• umfassenden Datenbanken

• automatisiertem Abgleich mittels KI

• Alternativen zu umfassenden zentralisierten Lösungen 

• Anlassbezogene und ortsgebundene Kontrollen

• Geschlossene Systeme

• Abgleich Gesichtsbild mit biometrischen Daten in Ausweisdokument

• Dezentrale Systeme mit lokalen Datenbanken und KI-Systemen

• Vollständig lokale Systeme: 

eigene Trainingsdaten, eigene Parameter, eigene Architektur, bekannte Algorithmen

• Transfer Learning:

eigene Trainingsdaten, fremde Parameter, fremde Architektur, bekannte Algorithmen
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Transfer Learning

Training

• Erlernen der Gesichtsrepräsentation
Deep Neural Networks werden von zentraler Stelle auf umfassenden Datenbanken mit (pseudonymisierten) 

Gesichtsbildern trainiert -> Architektur und Parameter (FaceNet, VGG Face)

• Erlernen der Identifikation
Trainieren von stat. Verfahrung zur Abbildung von Repräsentationsvektoren auf Identitäten (oder Pseudonyme)

Anwendung

• Erzeugen einer Gesichtsrepräsentation
Transferiertes Netzwerk übersetzt beliebige neue Gesichtsbilder in Repräsentationsvektoren

• Anwenden der Identifikation
Vergleich eines Repräsentationsvektors mit Repräsentationsvektoren bekannter Identitäten

Transfer Learning erlaubt es bestehende Netzwerke (Architektur und Parameter) auf 

neuartige Probleme zu übertragen

Gesichtsrepräsentation Identifikation

Identity / 

Pseudonym
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